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Uzytecznos¢ modelu Beneisha
w detekcji manipulacji ksiegowych

Agnieszka Dalecka®

Streszczenie: W niniejszym artykule omowiono rézne aspekty modelu Beneisha, wdrozonego jako na-
rzgdzie do wykrywania manipulacji ksiggowych. Model Beneisha mozna obliczy¢ za pomoca rocznych
sprawozdan finansowych danej spoitki, a odréznia on manipulatorow od niemanipulatorow wykorzystujac
zmienne ze sprawozdan. Beneish wykorzystuje osiem zmiennych finansowych, wskazujac spotki podatne na
manipulacje ksiggowe w sprawozdaniach finansowych.

Stowa klucze: model Beneisha, detekcja manipulacji ksiggowych

Wprowadzenie

Sprawozdanie finansowe stanowi gtowne zrodlto informacji na temat przedsicbiorstwa
dla inwestordw, biegtych rewidentow, audytoréw, bankow, konkurencji, kontrahentéw itd.
W oparciu o te dane kazda ze stron podejmuje pewne decyzje. Dlatego informacje finanso-
we powinny by¢ sporzadzone zgodnie z istniejacymi zasadami rachunkowosci, czyli rzetel-
nie, jasno, porownywalnie i wiarygodnie. Im zasady sg bardziej jednolite, tym tatwiej jest
porownywaé dane finansowe réznych spétek. Jednak obowigzujace regulacje dopuszcza-
ja mozliwo$¢ dokonania wyboru rozwigzan i dostosowania zasad, aby w sposob rzetelny
przedstawi¢ sytuacje finansowa spotki. Niestety, mozliwos¢ licznych rozwiazan powoduje
wiele pokus, a jedna z nich jest celowe ,,upickszanie” rzeczywistosci. W zwiazku z tym
w artykule przeprowadzono analizg literaturowa i zaprezentowano najbardziej znany model
detekcji manipulacji ksiggowych w sprawozdaniach finansowych, za ktéry uwaza si¢ model
Messoda D. Beneisha.

W USA w 2000 roku doszto do ogromnej fali nieoczekiwanych oszustw finansowych.
Wigksza cze$¢ tych skandali ksiggowych miata miejsce w duzych spotkach publicznych.
Jednym z najbardziej znanych przyktadow jest Enron — wiodaca firma energetyczna, ktéra
ogtlosita upadtos¢ pod koniec 2001 roku w wyniku oszustwa ksiegowego. Upadtos¢ ta mia-
fa katastrofalne skutki — tysigce pracownikow stracito prace, a inwestorzy zainwestowane
srodki finansowe. Historyk J.S. Seligman opisat t¢ upadto$¢ jako najwazniejszy skandal
korporacyjny naszych czasow.
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Zaledwie kilka miesigcy pozniej zostaly ujawnione zte wiadomosci na temat World-
Com. Najwieksza firma telekomunikacyjna w USA byta zaangazowana w oszustwa ksie-
gowe. Kleske poniost A. Andersen, ktory byt audytorem zewngtrznym zaangazowanym
w obydwoch firmach, musial odda¢ swoje licencje, a Amerykanska Komisja Papierow
Wartoséciowych i Gietd (SEC) odebrata mu prawo do wykonywania zawodu

Konsekwencje tych oszustw sg odczuwalne w catym spoleczenstwie amerykanskim.
Sceptycyzm wobec rachunkowos$ci wzrasta z kazdym skandalem. Pojawia si¢ my$lenie, ze
rachunkowos$¢ jest bardziej sztuka niz nauka. W rezultacie menadzerowie maja peing swo-
bod¢ wyboru metod rachunkowos$ci w celu uzyskania takiego obrazu finansowego, jaki
prognozowano.

W odpowiedzi na falg wykrytych skandali wprowadzono odpowiednie regulacje i re-
formy, majace na celu powstrzymanie pojawiania si¢ podobnych zjawisk w przysztosci.
Upadek Enronu i WorldComu oraz innych spotek amerykanskich byt bodzcem, ktory do-
prowadzit do powstania zasad tadu korporacyjnego i audytu zewnetrznego (The Sarbanes
Oxley Act z 2002 r.). Wigkszego znaczenia nabraly réwniez praktyczne analizy i mode-
le ekonometryczne stuzace do wykrywania manipulacji ksiggowych. Niska swiadomos$¢
wsrod uzytkownikéw informacji sprawozdawczych istnienia takich rozwigzan, stanowita
przestanki do zmiany podejscia i przedstawienia probitowego modelu opracowanego przez
M.D. Beneisha. Opiera si¢ on na miernikach sygnalizujacych o praktykach manipulacji
ksiggowych. Wyjatkowos¢ tego modelu polega na tym, ze przewyzsza on wszystkie inne
znane metody. Obecnie jest on w zakresie nauki ekonomistow na catym $wiecie i stat si¢
narzedziem akceptowanym przez banki i organizacje pozarzadowe (Peek 2007: 6).

1. Budowa modelu Beneisha

Probitowy model Beneisha nalezy do najbardziej znanych metod detekcji manipulacji
na $wiecie. Profesor Messod Daniel Beneish z Indiana University badat dane finansowe
74 spotek uznanych przez Amerykanska Komisj¢ Papieréw Warto$ciowych i Gield (SEC) za
manipulatoréw i 2 332 spdlek publicznych za lata 1982—-1992. Beneish, budujac model, opart
si¢ na miernikach sygnalizujacych przyszta efektywnos¢ prowadzonej dziatalno$ci, mier-
nikach zwigzanych z przeptywami pienigznymi i réznicami memoriatlowymi oraz mierni-
kach, ktore charakteryzuja motywacj¢ menadzeréw do manipulowania danymi. W oparciu
o te trzy obszary powstat zestaw osmiu wskaznikéw ekonomicznych (Beneish 1999: 24).

Model pierwotnie tworzyto 8 wskaznikéw poréwnujacych rok (¢), w ktorym dokonano
manipulacji ksiggowych, z rokiem wczesniejszym (¢ — 1). Nastgpnie Beneish stworzyl model
piecioczynnikowy wykluczajac niektére mniej znaczace wskazniki. Jednak zainteresowa-
nie tym modelem w literaturze jest znikome. W wiekszosci prac naukowych ekonomisci
badaja model osmioczynnikowy. Nawet sam Beneish w 2012 roku w opracowaniu swojego
autorstwa poddat analizie model o§mioczynnikowy.
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Wskazniki obrazujace obszary manipulacji sa wyrazone nastgpujacym wzorem (Bene-
ish 1997: 271-309):

M =—4,84 + 0,920 DSRI + 0,528 GMI + 0,404 AQI + 0,892 SGI +

8-czynnikowy

+ 0,115 DEPI - 0,172 SGAI + 4,679 TATA — 0,327 LVGI.

Weryfikacja modelu osmioczynnikowego przez Beneisha pozwolita na rezygnacje
z trzech wskaznikow LVGI, SGAI i DEPI, ktore nie maja znaczacego wpltywu na model
i opracowanie nowego modelu pigcioczynnikowego.

M =-6,065 + 0,823DSRI + 0,906GMI + 0,593AQI + 0,717SGI + 0,107DEPI,

5-czynnikowy

gdzie:
DSRI - wskaznik rotacji naleznosci,
GMI - wskaznik marzy brutto,
AQI  — wskaznik jako$ci aktywow,
SGI - wskaznik dynamiki sprzedazy,
DEPI — deprecjacja amortyzacji,
SGAI — wskaznik kosztow,
LVGI - dzwignia finansowa,
TATA - wskaznik r6znic memoriatowych.

Zapomoca wskaznika rotacji naleznos$ci DSRI (Day Sales in Receivables Index) doko-
nuje si¢ oceny zmian poziomu naleznosci w relacji do poziomu sprzedazy pomigdzy rokiem
(¥) arokiem (t — 1):

naleznosci biezgce, / sprzedaz,
DSRI=

naleznosci biezace, |/ sprzedaz,

DSRI mierzony jest jako stosunek naleznosci w stosunku do sprzedazy. Wskaznik mie-
rzy, czy naleznosci i przychody (sprzedaz) sa w réwnowadze w dwoch kolejnych latach.
Jezeli zatem obserwujemy wzrost naleznosci nieproporcjonalny do rozmiarow sprzedazy,
wowczas zmiana taka moze by¢ rozumiana jako efekt sztucznego zawyzania przychodoéw
ze sprzedazy. Jezeli firma rzeczywiscie manipuluje wynikiem poprzez wczesniejsze uj-
mowanie przychodu, woéwczas skutecznos$¢ tego wskaznika jest wysoka. Jednakze wzrost
naleznosci w relacji do wielkosci sprzedazy moze by¢ takze wynikiem zmiany polityki kre-
dytowej przedsi¢biorstwa, ktora jest reakcjg na wzrost konkurencyjnosci na rynku. W kon-
sekwencji, znaczny wzrost nalezno$ci zwicksza prawdopodobienstwo manipulacji zyskami.

Kolejnym wskaznikiem marzy brutto GMI (Gross Margin Index) dokonuje si¢ oceny
marzy brutto na sprzedazy pomig¢dzy poprzednim i biezacym okresem.
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sprzedaz, | —koszt wlasny sprzedanych produktow, towarow i materiatow,
sprzedaz,

GMI =
sprzedaz, — koszt wtasny sprzedanych produktow, towar6w i materiatow,

sprzedaz,

Pogorszenie marzy na sprzedazy jest bowiem odbierane przez rynek finansowy jako
negatywny sygnat odnosnie do przyszlej zyskownosci, a to obniza efektywno$¢ zainwe-
stowanego kapitatu. Taka sytuacja wiaze si¢ z gorsza perspektywa biznesowa i pojawia
si¢ wyzsze prawdopodobienstwo manipulacji. Nie oznacza to tez, ze model uznaje wzrost
rentownosci za objaw manipulacji zyskiem. M.D. Beneish uznat, ze manipulowanie wskaz-
nikiem rentownos$ci moze by¢ realizowane poprzez zwigkszenie sprzedazy, to zas odbije si¢
negatywnie na wskazniku DSRI. Zatem wzrost GMI przy niezmienionym DSRI nie moze
by¢ uznany za objaw manipulowania.

Wskaznik jakosci aktywow AQI (4sset Quality Index):

1 — (aktywa obrotowe, + rzeczowe aktywa trwale)) / aktywa ogotem,

AQI = .
1 — (aktywa obrotowe, | +rzeczowe aktywa trwale, ,)/aktywa ogétem,

Wskaznik ten odnosi si¢ do jednej z podstawowych technik manipulowania danymi fi-
nansowymi czyli aktywowania kosztow. Polega ona na tym, iz zarzadzajacy firma staraja
si¢ przesuna¢ czes$¢ kosztow dziatalnosci operacyjnej z rachunku zyskow i strat do bilan-
su. Jezeli wigc poziom wskaznika jest wyzszy niz 1,08 z naszego uogoélnienia, a wskaznik
DSRI wykazuje wzrost, to przy niezmienionym wskazniku GMI nalezy uznac, iz przedsie-
biorstwo odroczyto czgs¢ kosztow.

Wskaznik dynamiki sprzedazy SGI (Sales Growth Index):

sprzedaz,
SGI = .
sprzedaz,

Na pewno sam wzrost sprzedazy w firmie nie jest sygnatem stosowania przez menadze-
réw praktyk manipulowania. Jednakze podobnie jak w przypadku wskaznika marzy brutto,
stanowi pozytywne oczekiwania ze strony rynku kapitatowego, a przez to wywiera nacisk
na menadzerow firm do osiggania prognoz formutowanych przez analitykow w zakresie
osigganych efektow.

Piaty wskaznik, wskaznik kosztow SGAI (Sales General and Administrative Expen-
ses Index) stuzy do oceny zmiany udziatu kosztow sprzedazy i kosztow ogolnego zarzadu
w przychodach ze sprzedazy pomigdzy okresem (f) a okresem (¢ — 1).

(koszty zarzdu, + koszty sprzeday,) / sprzedaz,
SGAI =

(koszty zarzadu, | + koszty sprzeday, ,)/sprzeda, .
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Zastosowanie tego wskaznika jest zwigzane z oceng dysproporcjonalnych zmian wiel-
kosci przychoddéw ze sprzedazy. W tym przypadku ocena jest prowadzona w stosunku do
kosztoéw administracyjnych i kosztow sprzedazy. Koncentracja na ocenie proporcjonalnosci
zmian rozmiaréw sprzedazy wynika z przekonania, ze wszelkie zaobserwowane w tym
obszarze dysproporcje moga oznacza¢ ingerencj¢ menadzeréw w proces sprawozdawczy.

Negatywne odchylenia w ramach przedstawionych wskaznikéw sygnalizujg obszary,
ktore wymagaja glebszego zainteresowania ze strony analitykow badz audytoréw. Ich ocena
wskazuje symptomy nieuczciwej dziatalnosci menadzerow.

Nastepne trzy wskazniki zaproponowane przez M.D. Beneisha, jak pokazaly badania
nad skuteczno$cig modelu, nie maja znaczacego wptywu na mozliwosci wykrywania ma-
nipulacji. Pokazuja natomiast strategie¢ w zakresie kreowania wyniku finansowego. Do tej
grupy zaliczamy: wskaznik amortyzacji (DEPI), wskaznik dzwigni finansowej (LVGI) oraz
wskaznik (TATA) przedstawiajacy relacj¢ ogélnej sumy réznic memoriatowych do ogolnej
sumy aktywow (Cieslik 2011: 30).

Pierwszy z nich to deprecjacja amortyzacji DEPI (Depreciation Index); jest iloczynem
warto$ci miernika okreslajacego relacj¢ amortyzacji do warto$ci brutto srodkow trwatych
pomigdzy okresem (¢ — 1) a (7).

amortyzacja, /(amortyzacja, |+ $rodki trwate, )
DEPI = .

amortyzacja, / (amortyzacja, + Srodki trwate, )

Spadek ogolnej stopy odpisow ponizej | moze wskazywac, ze przedsigbiorstwo doko-
nato obnizenia stawek amortyzacyjnych lub wydtuzyto okres amortyzacji. Efektem tego sa
nizsze koszty z dzialalnosci operacyjnej, co w konsekwencji daje wyzszy wynik finansowy.

Kolejny — wskaznik dzwigni finansowej LVGI (Leverage Index) — jest relacja poziomu
ogodlnego zadluzenia pomigdzy rokiem (¢) i (t — 1). Wzrost zadtuzenia to zty sygnat dla oce-
ny ryzyka finansowego. To z kolei zwicksza motywacj¢ menadzeréw do poprawy obrazu
firmy zawartego w sprawozdaniu finansowym.

zobowigzania ogotem, / aktywa ogotem,
LVGI =

zobowigzania ogotem, | / aktywa ogbtem, ;) .

Ostatni wskaznik prezentowanego modelu, TATA (Total Accruals to Total Assets),
przedstawia relacje ogdlnej sumy réznic memoriatowych do ogélnej sumy aktywow. W ra-
mach tego wskaznika ogolna suma réznic memoriatowych okreslana jest jako roznica po-
migdzy zyskiem netto a przeptywami pienieznymi z dziatalno$ci operacyjne;.

Akapital obrotowy — Asrodki pieniezne — Apodatek doch. — amortyzacja
TATA = .
aktywa razem,

Wysoki poziom wskaznika TATA oznacza mozliwosci wykorzystania przez menadze-
réw manipulacji ksiegowych.
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2. Interpretacja i zastosowanie modelu Beneisha

Messod D. Beneish zauwaza, ze aby model byl skuteczny, w pierwszym roku firma w po-
réwnaniu do drugiego roku musi nie by¢ manipulatorem, poniewaz porownanie dwoch ma-
nipulowanych lat bedzie dawaé nieprawidtowe wyniki. Wyniki z badan moga postuzy¢ jako
narzedzie do badan tylko ,,przesiewowych”, czyli oceniajgcych prawdopodobienstwo ma-
nipulacji w sprawozdaniu firmy. Jednak M.D. Beneish podkresla, ze poszczegdlne wskaz-
niki nie sa niezawodne, czasem daja btgdne wyniki. Sa one jedynie sygnatem potencjalnej
manipulacji, ktéory moze nakierowac na dalsze dochodzenie. Jezeli ktorykolwiek z poje-
dynczych wskaznikow lub nawet wszystkie wskazniki dla danej firmy przekraczaja progi,
trzeba wowczas rozwazy¢, czy nieoczekiwany rezultat nie jest wynikiem na przyktad zmian
w polityce firmy (Golden, Skalak, Clayton 2006: 378).

W tabeli 1 przedstawiono $rednie wartosci poszczegdlnych wskaznikdéw obliczonych
przez Beneisha. Odchylenia od tych warto$ci oznaczajg dla poszczegodlnych obszaréw
»czerwone flagi”, czyli obszar szczegdlnej uwagi.

Tabela 1

Srednie warto$ci zmiennych dla manipulatoréw i niemanipulatoréw w probie oszacowania

Index Manipulatorzy Niemanipulatorzy
DSRI 1,412 1,030
GMI 1,159 1,017
AQI 1,228 1,031
SGI 1,581 1,133
DEPI 1,072 1,007
SGAI 1,107 1,085
LVGI 1,124 1,033
TATA 0,049 0,015

Zrodto: Beneish, Lee, Nichols (2012): 33.

Badania Beneisha dowiodty, ze srednim warto§ciom wigkszym od 1,08 trzeba si¢ juz
przyjrze¢ blizej. Jest to pewne ogolne stwierdzenie, niezgodne na przyktad dla SGI, ktory
dla niemanipulatoréw wynosi 1,133 i TATA, ktérego $rednia warto$¢ wynosi 0,015. In-
deks 1 jest wynikiem neutralnym, co oznacza, ze sktadniki pozostaty niezmienione w sto-
sunku do roku poprzedniego.

Na poczatku graniczny poziom M-score dla modelu wynosit —2,22. Warto$¢ powyzej
M-score wskazywala, ze sprawozdanie moze by¢ manipulowane. Weryfikacji modelu do-
konali w 2004 roku T. Cook, H. Grove i E. Basilico, uzywajac probki 120 manipulatoréw
167 366 spotek z lat 1986—-2001. W wyniku obliczen poziom M-score zostal przesuniety do
—1,99. Doktadno$¢ modelu osiagneta zas 76% w pierwszym roku, w ktérym zastosowano
oszukancze metody, i 66% w drugim roku po roku zastosowania manipulacyjnych tech-
nik. Jednocze$nie model jest obarczony dwoma rodzajami btedow. Btad typu I klasyfikuje
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przedsigbiorce jako manipulatora, gdy nim nie jest. Natomiast btad typu II klasyfikuje ma-
nipulatora jako uczciwego przedsiebiorce. Badania wykazaty, ze w pierwszym roku moz-
liwo$¢ popetnienia biedu I wynosi 14%, a btedu typu II — 10% (Basilico, Grove 2008: 31).
Ostatecznie w 2012 roku M.D. Beneish przyjat prog M-Score —1,78 dla manipulacji w spra-
wozdaniach finansowych (Beneish, Lee, Nichols 2012: 10).

PM. Dechow, Z. Ge, C.R. Larson, R.G. Sloan sg tworcami nowych modeli detekcji
manipulacji, a jednocze$nie badaja model M.D. Beneisha. Utworzyli baze i dobrali do niej
2190 sprawozdan finansowych spotek wskazanych przez SEC jako falszywie przedstawia-
jace dane finansowe w latach 2007-2011. Celem takiego szczegotowego wytypowania firm
manipulujacych sprawozdaniami byto kompleksowe rozwiniecie bazy danych nieprawidto-
wosci finansowych wystepujacych w firmach. W wytypowanych spoétkach raporty z badan
audytorow wykazaty rozny stopien szczegdtowosci przewinien dotyczacych manipulacji
ksiggowych w sprawozdaniach finansowych. Niestety badacze sami przyznaja, ze nie sa
w stanie doktadnie okresli¢ typu manipulacji ksiegowych: czy sg to oszustwa ksiegowe czy
moze tylko kreatywna ksiegowos¢. Dlatego tak trudno jest stworzy¢ na tyle mocna probe
firm potrzebna do badan, aby zbudowa¢ nowy, silniejszy model, a jednoczes$nie rozwijaé
te modele przewidywan zafatszowan, ktore juz funkcjonujg i dostosowac je do dzisiejszych
czasow (Dechow, Ge, Larson 2011: 3).

Dostep do jasno okreslonej bazy sprawozdan finansowych, wskazanych przez SEC, ma
bardzo duze znaczenie dla amerykanskich ekonomistéw. Od 1982 roku udostepnia ona w Ac-
counting and Auditing Enforcement Releases (AAER) sprawozdania finansowe. Raporty
finansowe, w ktorych, w wyniku audytow, wykazano wykroczenia zwigzane z manipula-
cjami w ksiggach finansowych, trafiaja do bazy sprawozdan AAER. Woéwczas ekonomisci
moga wykorzysta¢ te sprawozdania do badan firm manipulujacych danymi finansowymi,
co ma swoje wady i zalety. W zwigzku z tym, ze SEC ma ograniczony budzet, to wybiera
do dziatan egzekucyjnych te firmy, gdzie istniejg silne dowody manipulacji. Wybrane firmy
juz czesto przed badaniem przyznajg si¢ do btedu, inne juz zostaly zidentyfikowane przez
prase i anlitykow, dodatkowo czgsto anonimowi informatorzy wysytaja informacje o mani-
pulacjach finansowych bezposrednio do SEC. Duzg zaleta probek z AAER jest zaufanie do
danych dostepnych w tej bazie. Natomiast najwigksza wada jest to, ze wielu manipulantow
jest niezidentyfikowanych. Kolejng wada jest sktonnos¢ SEC do wyszukiwania manipulacji
jednego rodzaju, a pomijania innych (Dechow, Ge, Larson 2011: 13).

Uwagi koncowe

W polskiej literaturze temat wykrywania i pomiaru manipulacji ksiggowych jest nowy i tyl-
ko wstepnie przeanalizowany. Badania w o§rodkach akademickich opieraja si¢ na zdefinio-
waniu rachunkowosci kreatywnej, agresywnej czy oszustwa ksiegowego. Jednak naukowcy
nie podejmuja si¢ opracowania modeli wykrywajacych manipulacje ksiggowe w polskich
przedsigbiorstwach.
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Prekursorzy modeli oceny zagrozenia bankructwem, wsrdd nich Altman, stworzyli
skuteczne narzedzia pozwalajace na predykcje bankructwa. Nastgpnie powstaty modele
adekwatne do warunkoéw polskich, na przyktad modele D. Hadasik, A. Hotdy, J. Gajdki
i D. Stosa. Mozna zatem postawi¢ pytanie: Czy modele detekcji manipulacji ksiegowych
moga zastapi¢ modele predykcji bankructwa? Raczej nie jest to kwestia substytucji, lecz
pewnej komplementarnos$ci stuzgcej zwigkszeniu jakosci informacji, na ktorych opieraja sie
modele detekeji manipulacji ksiggowych. Celem modeli bankructwa jest wykrywanie za-
grozen upadtos$cia, a nie manipulowania danymi finansowymi (Dobosz, Zarzecki 2005: 87).
Niestety firma, ktora manipuluje danym ksiggowymi, nie musi upasé, a firma ktoéra upadta,
nie musiala by¢ manipulatorem. Wiele opinii ekonomistow wskazuje na mate powigzanie
upadtosci z manipulacjami w ksiggach finansowych.

Wigkszos$¢ badan nad modelem M.D. Beneisha zostata przeprowadzona w USA. Pierw-
sze z nich dotyczyly matych probek, dzi§ badania opierajg si¢ na probach duzych —nawet
20 000 firm. Dlatego skuteczno$¢ metod detekcji manipulacji ksiegowych w USA jest na tak
wysokim poziomie. Tylko niektére z analiz dotycza krajow europejskich i w przewazajacej
liczbie przypadkoéw polegaja na dostownym przeniesieniu metod amerykanskich z niewiel-
kim dopasowaniem do regulacji europejskich. Natomiast bezposrednie zastosowanie mode-
lu w Polsce jest szeroko dyskutowane w $rodowisku naukowym. Poniewaz nie posiadamy
dostepu do baz danych manipulowanych sprawozdan, nie ma bezposrednich oskarzen o ma-
nipulacje ksiggowe w raportach z badan biegtych rewidentow. Przewaznie raporty spotek
gieldowych majg szablonowy charakter. Znaczna ich czg$¢ powiela informacje ze sprawoz-
dan finansowych przedstawionych przez spotki publiczne.

Zweryfikowany model w polskich warunkach bytby bardzo dobrym narzedziem do wy-
krywania manipulacji ksiggowych. Jednak docelowym rozwigzaniem bgdzie budowa nowe-
go modelu, oszacowanego na podstawie danych z rynku polskiego. Stworzenie silniejszego
modelu bytoby duzym wsparciem dla biegtych rewidentow, bankéw i audytorow.

Innym rozwigzaniem mogtaby by¢ ocena i proba wykorzystania pojedynczych wskazni-
kow wykrywajacych manipulacje jako alternatywnych, a jednoczes$nie prostszych narzedzi.
Warto zaznaczy¢, ze taki model, albo nowe wskazniki wykrywajace manipulacje ksiggowe
w Polsce, bytyby takze doskonatym narzedziem dla praktykow, ktorzy inwestuja pieniadze
na gietdzie i chcieliby wiedzie¢ jak najwiecej o spotkach publicznych.
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THE DETECTION OF ACCOUNTING MANIPULATION

Abstract: This article discusses various aspects the model Beneish, deployed as a tool to detection of ac-
counting manipulation. The Model Beneish can be calculated by using a company’s annual financial state-
ments, and differentiates manipulators from nonmanipulators by applying variables from the financial state-
ments. Beneish uses eight financial variables viewed as being indicators of companies prone to financial
statement manipulation.
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